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Es un subcampo de la inteligencia artificial 
que utiliza modelos algorítmicos para 
aprender patrones y distribuciones 
estadísticas a partir de datos de entrada, 
con el objetivo de generar contenido 
nuevo, sintético pero coherente que 
preservan características de los datos 
originales.



• 1950s–1960s: Primeros modelos de 
redes neuronales (McCulloch & Pitts, 
Rosenblatt).

• 1970s: Surgimiento de modelos ocultos 
de Markov (HMM) y redes bayesianas, 
usados en generación de secuencias.

1. ORÍGENES (1950S–1980S): BASES 
TEÓRICAS

2. PRIMEROS MODELOS GENERATIVOS 
(1990S–2000S)

• 1991: Redes Neuronales Recurrentes 
(RNN) para generación de texto.

• 1997: LSTM (Hochreiter & Schmidhuber), 
mejorando la generación de secuencias.

• 2000s: Modelos temáticos (como LDA) 
para texto, pero aún con limitaciones.



• 2014: Generative Adversarial Networks (GANs) (Ian 
Goodfellow), permitiendo generación de imágenes 
realistas.

• 2017: Transformers (Google), revolucionando generación 
de texto (GPT, BERT).

• 2020: GPT-3 (OpenAI), con 175B parámetros
• 2022–2024: DALL-E 2, Stable Diffusion (imágenes a 

partir de texto); ChatGPT (GPT-3.5/GPT-4); Sora 
(OpenAI), RunwayML para generación de video.

3. ACTUALIDAD  (2010S–PRESENTE) 
DEEP LEARNING Y GANS



• GAI: Crear contenido nuevo 
(texto, imágenes, audio, etc.) que 
imite datos reales.

OBJETIVO PRINCIPAL ENFOQUE

• Aprende la distribución 
completa de los datos

• Usa modelos como GANs, VAEs 
o Transformers.

SALIDA

• Produce datos sintéticos 
(originales pero inspirados en 
lo aprendido).

COMPLEJIDAD Y RECURSOS

• Requiere grandes cantidades de 
datos y poder computacional

• Sensible a problemas 

APLICACIONES ÚNICAS

• Arte digital (MidJourney).
• Diseño de fármacos 

(generación de moléculas).
• Creación de contenido 

personalizado.



CHATGPT MIDJOURNEY RUNWAYML

VOICEBOX



CHATGPT

• Es un tipo de modelo estadístico o de aprendizaje 
automático que aprende la probabilidad condicional 
P(Y|X), donde X representa las variables de entrada y Y 
Las etiquetas o salidas. Su objetivo es estimar la 
frontera de decisión que mejor separa las clases en el 
espacio de características.

• Este modelo aprende a diferenciar o clasificar entre 
diferentes clases de datos, enfocándose en la frontera 
que separa las clases.



CHATGPT

• Un modelo generativo es un modelo probabilístico que 
aprende la distribución conjunta P(X,Y) o la distribución 
marginal P(X) de los datos. Su objetivo es capturar la 
estructura completa de los datos para generar muestras 
nuevas que sigan la misma distribución estadística.

• Se usa para tareas como generación de texto, 
imágenes, música, voz, video y más.



• Diagnóstico Médico
⚬ Predicción de enfermedades 

cardiovasculares a partir de 
historiales clínicos.

• Procesamiento de Lenguaje Natural (NLP)
⚬ Detección de spam en emails.

• Visión por Computadora
⚬ Reconocimiento facial

• Finanzas
⚬ Detección de fraudes en 

transacciones
• Marketing

⚬ Segmentación de audiencias para 
publicidad personalizada.

1. MODELO DISCRIMINATIVO 2. MODELOS GENERATIVO

• Arte y Diseño
⚬ Generación de imágenes realistas.

• Medicina
⚬ Generación de imágenes médicas 

sintéticas.
• Entretenimiento

⚬ Generación de diálogos para 
videojuegos.

• Personalización
⚬ Generación de contenido educativo 

adaptado.



CHATGPT

https://colab.research.google.com/drive/1Fx7npyiEmdbxxeY33Gg8XpNqjfQmS57T?usp=sharing
https://colab.research.google.com/drive/1Fx7npyiEmdbxxeY33Gg8XpNqjfQmS57T?usp=sharing
https://colab.research.google.com/drive/11nf78O1LsJPjPJRrpUZJVvMy2KGivl3m?usp=sharing


• Gestión de datos clínicos: La IAG puede analizar grandes conjuntos de datos 
clínicos para identificar patrones y tendencias que, de otro modo, pasarían 
desapercibidos para los humanos, ayudando a los médicos a tomar decisiones 
de tratamiento más informadas. También puede predecir el riesgo de 
desarrollar enfermedades o complicaciones, permitiendo una intervención 
temprana.

• Eficiencia de procesos hospitalarios: Automatiza tareas repetitivas como el 
ingreso de datos, la programación de citas y la gestión de inventarios, 
liberando al personal médico para que se concentre en la atención al paciente. 
Además, puede optimizar los flujos de trabajo hospitalarios y la asignación de 
recursos como camas y personal.

• Análisis de imágenes médicas: Permite analizar imágenes como radiografías, 
escáneres y resonancias magnéticas para detectar anomalías, mejorar la 
precisión del diagnóstico y ayudar en la planificación de tratamientos 
personalizados.

Detección temprana de enfermedades - Investigación médica



• Creación de contenido: La IAG puede generar materiales educativos como 
resúmenes, guías, presentaciones e infografías. Herramientas como ChatGPT 
se utilizan para generar contenido médico, y Gamma para crear 
presentaciones.

• Asistencia en investigación: Colabora en la búsqueda y resumen de 
investigaciones académicas. Herramientas como Perplexity (buscador 
conversacional) y ChatPDF (para analizar PDFs) son ejemplos prácticos.

Simulaciones clínicas - Chatbots



• La IAG ofrece un enfoque novedoso para la creación artística, permitiendo a artistas y 
diseñadores generar imágenes visualmente impresionantes e imaginativas, incluyendo 
estilos surrealistas y oníricos.

• La tecnología deepfake permite crear videos y audios hiperrealistas que pueden 
transformar por completo la apariencia o el discurso de las personas. La síntesis de video 
a partir de texto también está en desarrollo, permitiendo crear secuencias de video en 
minutos sin material audiovisual previo.

industria del entretenimiento(rejuvenecer)



Automatización y desplazamiento de empleos

Transformación de roles existentes

Creación de nuevos empleos

Aumento significativo en sectores específicos

Mejora en la calidad y consistencia

Democratización de habilidades



Riesgos Éticos
• Desinformación y manipulación
• Sesgos algorítmicos
• Propiedad intelectual

Limitaciones Técnicas
• Alucinaciones y fabricación de información
• Dependencia de grandes volúmenes de datos
• Consumo computacional excesivo



Riesgos Éticos
• Desinformación y manipulación
• Sesgos algorítmicos
• Propiedad intelectual

Limitaciones Técnicas
• Alucinaciones y fabricación de información
• Dependencia de grandes volúmenes de datos
• Consumo computacional excesivo



Ejemplos:
• DeepFakes
• Arte generado

• VAEs son como un cocinero que sigue recetas exactas - más predecible pero a 
veces menos creativo

• GANs son como un chef improvisando - más creativos pero a veces 
impredecibles







Transformer es una arquitectura de red 
neuronal que ha cambiado 
fundamentalmente el enfoque de la 
inteligencia artificial. Esta arquitectura, 
presentada en 2017, dejó atrás las 
limitaciones de las redes neuronales 
tradicionales, logrando que los modelos 
actuales —como ChatGPT, Google 
Translate y Copilot— generen texto, 
traduzcan idiomas y hasta programen 
con una fluidez sorprendente.











GPT = Transformer Generativo Preentrenado

• Generativo: Porque puede crear texto nuevo 
• Preentrenado: Porque primero aprende con 

grandes volúmenes de texto antes de 
ajustarse a tareas específicas.

• Transformer: Porque está basado en la 
arquitectura Transformer, que usa 
mecanismos de atención para entender el 
contexto de una secuencia de palabras.



MODELO
AÑO DE 

LANZAMIENTO
NÚMERO DE 

PARAMETROS
CANTIDAD DE 

DATOS

GPT-1 2018 117 millones
8 millones de 
paginas web

GPT-2 2019 1.5 mil millones
40GB de texto 

web

GPT-3 2020
175 mil 

millones
570GB de 
texto web

1.1 ENTRENAMIENTO PREVIO

• Descargar aproximadamente 10 TB de texto.
• Obtener un clúster de ~6,000 GPUs.
• Comprimir el texto en una red neuronal, 

pagar aproximadamente 2 millones de 
dólares, esperar ~12 días.

• Obtener el modelo base.



1.2 AJUSTE FINO

• Pequeñas cantidades de datos 
conversacionales de alta calidad

• Escrito por personas
• Aproximadamente 100 mil conversaciones.



1.3 RLHF (REFUERZO CON 
RETROALIMENTACIÓN HUMANA

• Se entrenan respuestas iniciales con 
ejemplos humanos (aprendizaje 
supervisado).

• Se entrena un modelo de recompensa, 
basado en cómo los humanos clasifican 
las respuestas.

• El modelo GPT se optimiza con aprendizaje 
por refuerzo, para recibir “premios” por 
respuestas preferidas por humanos.



RAZONAMIENTO AVANZADO

Conexión con servicios 
externos

Traducción de idiomas, 
gestión de calendarios, etc

Almacenamiento y 
recuperación de información

HERRAMIENTAS INTEGRADAS

FUNCIONES DIVERSAS MEMORIA CONTEXTUAL

Análisis de datos para 
decisiones complejas.

Acción

Percepción

Razonamiento

Planificación



asa

Asistentes virtuales como ChatGPT, Siri y Alexa 
simplifican tareas. Los robots de software automatizan 
procesos empresariales. Sistemas de recomendación 
como Netflix sugieren contenido personalizado.

Agentes de Automatización con Memoria
• flujos de trabajo automatizados.
• Integrarse con múltiples herramientas

• Adaptarse según el historial
• Generar reportes, programar tareas, 

etc

Estos frameworks facilitan 
la integración con APIs de 
búsqueda y herramientas 
personalizadas



asa

Tienen un gran potencial para transformar industrias. Pueden automatizar tareas 
repetitivas y complejas, liberando tiempo humano. Esto mejora drásticamente la 

productividad y eficiencia en diversos sectores. Además, abren nuevas 
oportunidades de negocio e impulsan la innovación. Su capacidad para operar de 

forma independiente promete un futuro más eficiente.

• Manus
• Genspark Super 

Agent

• Firebase 
Studio

• Cursor
• MCP • A2

A

• AutoGPT
• OpenAI 

Operator

• windsurf
• Roo 

Code

• Bolt 
• V.S. Copilot

• Devin AI
• Aily Labs Super 

Agent
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